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摘要!传统的命名实体消歧技术通常依靠丰富的上下文语境和外部实体知识库!而很多新兴实体缺乏知识库且包

含实体的文本长度较短!这些局限性使得传统算法不能够充分利用上下文的语义信息" 另外!由于受有效样本数量

的限制!算法最终应用的场景十分有限" 基于上述问题!提出一种基于深度学习的结合
D!EF

#

G#"#H+,$#%&78 +&,%"+H

H+IH+J+&$7$#%& KH%6 $H7&JK%H6+HJ

$模型和长短期记忆神经网络的实体消歧方法% 该方法主要包含以下几个部分&

-

$设

计了一种基于
D!EF

模型的词向量!通过较少的数据样本仍然可以获取较多的信息'

'

$为了让长短期记忆神经网

络保留较多的有用信息和验证短文本以适用该方法!对句子样本进行切分'

C

$结合微软公司提出的
22L

#

&+@H78 &+$9

9%HM #&$+88#N+&,+

$技术!高效地获取较优的神经网络超参数%通过与其他不同类型的词向量和神经网络技术进行比

较!验证了使用文中基于深度学习的实体消歧技术在
O.P+7J@H+

值评测指标上效果更好%

关键词!深度学习'自然语言处理'实体消歧'长短期记忆'神经网络
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命名实体消歧在自然语言处理领域发挥着十

分重要的作用#其目的是解决文本中实体歧义问

题$一般而言#命名实体在文本信息传输过程中发

挥着关键作用#但命名实体通常以简称的方式存

在#这可能导致多个实体指向一个相同的实体名

称#也就是所谓的实体歧义$实体消歧的任务就是

将文本中的实体正确地链接到实体语义中$实体消

歧作为自然语言处理领域的基础性研究#对后续的

语言处理任务十分重要#相关任务包括%智能问答#"$

&

信息降噪#!$

&人工智能翻译#%$等$

近些年#实体消歧技术在不断进步#其实用性&

适用性和稳定性不断提高$目前#实体消歧技术包

含了机器学习和通过维基百科构建的语料库 #&$实现

的大数据技术$ 邵发等 #'$针对开放文本中中文实体

关系抽取的一词多义问题#提出一种基于实体消歧

的中文实体关系抽取方法$通过在知网中挖掘关系

实体构建语料库#以贝叶斯分类的消歧模式构造对

维基百科的映射关系#并使用模式合并的方式形成

新模式的方法来获取较高的准确率$宁博等 #($提出

了基于异构知识库使用分布式计算的层次聚类方

法#并在维基百科中文语料库的基础上融合了百科

知识库$ 在
)*+,,-

平台上用分布式计算进行层次

聚类#研究人物实体特征的选取和维基百科等知识

库的使用对命名实体消歧结果的影响$其中#通过

加入百科知识库后#实验结果显示
!

值从原先的

."/%%0

提高到
.!/(10

$高艳红等 #2$以中文维基百科

为知识库支撑#从实体表述的语义环境和待选实体

在百科中的描述两个方面提出不同的语义特征并

计算语义相似度#在与已构建的图模型融合后#采

取
3*456*78

算法计算#

!

值提高了
.0

$马晓军等 #1$

针对
98:-;4<*=

词向量计算模型在处理多义词时只

能计算一个混合多种语义的词向量#不能对多义词

不同含义进行区分的问题#提出了与词向量相结合

并融合了三类特征的方法#与此同时#择取待选实

体中相似度最高的作为最终的目标实体取得了更

优化的消歧结果$

目前#实体消歧技术虽然可以利用实体上下文

和外部知识库来获取实体知识#但是面对短文本和

缺乏知识库的情况#相关技术无法发挥其效果$为

此#本文在没有外部知识库和丰富的上下文的情况

下 #提出一种新的按照领域划分的实体消歧技

术$首先#为所有的待消歧词创建字典#以便快速精

准地找到待消歧词'接着#对句子进行切分#每一个

待消歧词切分为一句#防止因一句话中存在多个待

消歧词的情况而出现判断误差'最后#将切分好的

句子放入
>?6@

!

A:+:<5BC:,7*D 57B,+5< <5-<5E57C*C:,7

F<,= C<*7EF,<=5<E

"模型中进行预训练#对训练的结

果进行分类#从而得出句子中是否存在领域实体$

本文结合
>?6@

和
G9@H

!

D,74 EI,<C;C5<= =5=#

,<J

"的优点#提出了一种基于深度学习的实体消歧

技术#以提高消歧准确率$主要贡献如下%

"

"将二分

类法引入实体消歧模型$实体消歧任务简化为以领

域为单位#只判断待消歧实体是否为特定领域实体#

使其相较于多分类法准确度大幅提升$

!

"将
>?6@

模型和
G9@H

模型相结合# 提取了具有较高准确度

的特征向量$

"

背景知识

"/"

逻辑回归

在监督学习模型中#通过大量的训练数据#拟

合出一个分类决策函数或者分类模型#并将此称作

分类器$ 对于分类器而言#模型输入的变量既可以

是连续的#也可以是离散的#而输出的变量则是有

限个离散数值$对于训练好的分类器#当向模型输

入新的变量时#模型可以输出预测结果#这一过程

称作分类$

线性回归 #.$是利用称为线性回归方程的最小二

乘函数对一个或多个自变量和因变量之间关系进

行建模的一种回归分析$

逻辑回归 #.$是目前最成熟也是最为常见的二分

类模型#主要用来计量一组解释变量与离散的因变

量之间的关系$

对于二分类问题#结果只有
K

#

"

两种情形#可

用
E:4=,:+

函数表示为

E:4=,:+

!

"

"

L

"

" M 5

#"

$ !

"

"

对线性回归中的函数进行
E:4=,:+

变换# 即可

得逻辑回归函数

$

!

!

"

"

L E:4=,:+

!

!

@

"

"

L

"

" N 5

#!

@

"
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!
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对离散的数据进行
!"#$%"&

变换后!可化为连续

的线性回归!变换后可得

'(

!

) * !

+ !

,

"

" #

-

$

根据概率!将等式#

-

$中的
!

替换为
#

#

! + ) "

$!

将
) * !

替换为
#

#

! + . "

$!可解得

#

#

! + ) "

$

+

/

!

,

"

) 0 /

!

,

"

! #

1

$

#

#

! + . "

$

+

)

) 0 /

!

,

"

% &

2

$

此时!只需求出
!

值!即可找出最优解!这里采用极

大似然估计法对
!

进行确定!

$

&

!

$

%

&

' + )

!

3*!

'

!

,

"

'

0 '%#

&

) 0 /

!

,

"

'

$

4

! &

5

$

根据该函数可通过梯度下降法求出最优解%

)67 89:,

模型

89:,

3).4利用了
,;<(!=%;$/;

3))4的
/(>%&/;

部分!

该模型的创新点主要在
?;/*@;<"(

上!即用
A<!B/&

CA

捕 捉 词 语 级 别 的
:/D;/!/(@<@"%(

和 用
EF?

&

(/G@ !/(@/(>/ D;/&">@"%(

$方法捕捉句子级别的

:/D;/!/(@<@"%(

%

,;<(!=%;$/;

的原型包括两个独立的

机制'

9(>%&/;

负责接收文本作为输入!

H/>%&/;

负

责预测任务的结果%

89:,

的目标是生成语言模型!

所以只需要
9(>%&/;

机制%

在将单词序列输入
89:,

之前!每个序列中有
)2!

的单词被
3AIFJ4 @%B/(

替换%然后模型尝试基于序

列中其他未被
$<!B

的单词的上下文来预测被
$<!B

的原单词%

89:,

的损失函数只考虑了
$<!B

的预测

值!而忽略了没有
$<!B

的字的预测%因此!双向模

型要比单向模型收敛得慢!但结果的情境意识得到

增强%

在
89:,

的训练过程中!模型接收成对的句子

作为输入!并且预测其中第
7

个句子是否在原始文

档中也是后续句子%在训练期间!

2.!

的输入对在原

始文档中是前后关系!另外
2.!

是从语料库中随机

组成的!并且是与第一句断开的%

)6-

长短期记忆网络

在深度学习领域中!长短期记忆&

'%(# !K%;@*

@/;$ $/$%;L

!

CF,A

$

3)74是一种循环神经网络&

;/>M;;/(@

(/M;<' (/@N%;B

!

:EE

$架构%相较于标准的前馈神经网

络!

CF,A

增加了反馈连接%因此!

CF,A

不但可以处

理类似图像的单个数据点的文件!同时对于语言抑

或是视频这种整个数据序列文件也有显著的成效%

CF,A

通常包括
)

个单元和
-

个门结构!其中'单元

用来记录任何时间间隔内的相关值(

-

个门分别为

忘记门)输入门和输出门!它们控制信息流如何进

出单元% 由于存在于时间序列内的重要事件之间通

常会出现未知的延续时间的滞后!

CF,A

神经网络

可以很好地对基于时间序列数据作出预测)分类和

处理等操作%同时!相比于传统
:EE

在训练时出现

梯度消失的问题!

CF,A

可以通过门结构进而避免%

)61 EEO

神经网络智能 3)-4

&

(/M;<' (/@N%;B "(@/''"#/(>/

!

EEO

$是一个轻量级但功能强大的工具包!可帮助用

户自动化功能工程 )神经体系结构搜索 )超参数

调整和模型压缩 %该工具可管理自动机器学习

&

IM@%AC

$实验!调度并运行调整算法!以搜索不同

训练环境中的最佳神经体系结构和
P

或超参数%

7

基于深度学习的实体消歧

鉴于
89:,

模型具有并行)提取特征和对文本

双向建模的能力!可以用较少的数据和较短的时间

获得较好的结果!而长短期记忆神经网络可以保留

较重要的信息)忘记冗余信息!本文将这两种技术

结合起来并使用二分类技术对实体消歧!提出了一

种新型的基于深度学习的实体消歧技术!其中包括

两个阶段'特征工程和深度学习%该技术主要包括

以下
1

个过程'

)

$通过
Q"/R<

分词技术!找出所有待

消歧的实体(

7

$以待消歧词为中心!对句子进行切

分 (

-

$将切分好的句子放入已经预训练的
89:,

模型!得到切分后的句子的词向量(

1

$将得到的词

向量放入
CF,A

中!进行神经网络的训练!得到训练

模型%

76) Q"/R<

分词

本文为所有实体名创建了字典!再使用
Q"/R<

分

词技术3)14找出所有待消歧的实体%图
)

是
Q"/R<

分词

工作流程图%图中加载的字典为实体名!方便快速

找出待消歧词%对待分词的文本生成前缀树!并用

正则匹配构建潜在串序的有向无环图%通过动态规

文万志! 等'一种基于深度学习的实体消歧技术
72

* *
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划找出最大概率路径的分词方案#为了让分词效

果适应文本 #使用
#$%&'($

算法求解
)**

!

+$,,&-

*.'/01 20,&3

"模型#挖掘新词$

!4!

句子切分

由于长句子在神经网络训练时通常消耗较长

的时间#所以本文对句子进行切分#且对句子进行

编码时只选
5!

个字#这样在保证准确率的基础上#

尽可能地提高神经网络的训练速度$ 算法思想%以

实体名为中心切分句子#先找到实体名在文本中的

位置#再将实体名的前
"5

个字和后
"6

个字划分成

一个句子#其中实体名固定占
7

个字节$ 算法
"

给

出了句子切分算法$

算法
"

句子切分算法

输入%

!"#$%

输出%

&'!#(!"#)%

89:);<!"#)%

%

* = *!"

!

)>6?

"

4*!")+

!"

@A

原文本

,-.+ = *!"

!

)>!?

"

4*!")+

!"

AA

文本中的实体名

%+-* = */0)%&

!

,-.+

"

AA

实体名在文本中的

位置

+"1 = %+-* B "5

+-* = %+-* C 21%

!

,-.+

"

C "6

;8+"1 D E

%

+-* 3 +-* 4 +"5

+"5 = E

+-* 3 .)%

!

25%

!

*

"#

+-*

"

FG;8+-* H 25%

!

*

"

I

+"5 3 +"5 4

!

+-* 4 25%

!

*

""

+-* 3 25%

!

*

"

+"5 = .#6

!

E

#

+"5

"

;8%+-* C 25%

!

,-.+

"

H= 25%

!

*

"%

%578* = *>+"5

%

%+-*? C ,-.+

FGJF

%

%578* = *>+"5I%+-*? C ,-.+ C

*>%+-* C 25%

!

,-.+

"%

+-*?

&'!'!!"')%/'++5%&

!

)>EI6? C >%578*?

"

!K5

特征向量的获取

特征向量的获取分为两个步骤%预训练和
GJL*

神经网络训练$图
!

为获取过程的具体展示$首先#

为了将文本信息转化为计算机可以识别的模式#模

型分别将文本中的每个字转化为
MF:L

模型对应该

字的标识
;N

#然后将每个标识
;N

映射到已经预训

练好的
MF:L

词向量$然后#将这些词向量分批次

放入
GJL*

中进行神经网络训练#并以交叉熵作为

损失函数#得到最终训练模型$

!K6

句子的二分类

由于对于实体名来说#名称只是一个指示代词#

并没有实际语法方面的意思#故本文将问题简化为

二分类问题$这不仅简化了模型#提高了训练速度

和准确率#也方便模型迁移到其他特殊领域的实体

消歧问题$本文将是否为实体名进行二分类%是实

体名为
"

#非实体名为
E

$

作为损失函数的一种#交叉熵是二分类的一种

工具#它能衡量细微的差异&凸优化函数#便于利用

梯度下降方法找到最优解$

交叉熵损失函数#其定义为

9 3

"

:

)

!

9

)

3

"

:

)

!

B >;

)

30O

!

+

)

"

C

!

" B ;

)

"

30O

!

" B +

)

"

?

# !

P

"

式中%

;

)

表示样本
)

的标签#正类为
"

#负类为
E

'

+

)

表

示样本
)

预测为正的概率$

实体集合

生成字典

待分词的
语句库

前缀树

生成有向无
环图!

NQR

"

动态规划查
找最大概率
路径!

:0S%&

"

是否存在
未登录词(

)**

模型和
#$%&'($

算法

T

最终词
序结果

<

图
" U$&(.

分词过程
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叉
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!

实验分析

本实验主要研究如下
!

个问题!

"

"不同技术生

成的词向量对最终实验准确率的影响#

#

"不同神经

网络训练的最终模型效果比较#

!

"句子切分大小对

神经网络的影响$

!$"

实验对象

本文通过网络爬虫技术%从金融领域的新闻页

面中爬取长度不一的包含待消歧实体的文本作为

本文的数据集#选择
!%&

个上市公司名称作为待消

歧的对象$对于网络爬虫获得的数据进行人工标

注%并将标注后的结果随机分为训练集和测试集%见

表
'

$其中%正样本代表待消歧词是实体名%负样本

代表待消歧词不是实体名$由于比例不平衡的样本

数据会使得模型结果较差%而在实际应用中正样本

数要比负样本数多%因此%本文在保障正负样本比

例相对平衡的基础上%让正样本数略多于负样本数$

!$%

实验度量方法

本实验研究的
!

个问题最终评判的标准都是

训练出的模型是否能够准确判断待消歧实体的属

性&是否为实体"$由于在实际问题中%一个实体所

表示的含义在不同场合下出现的频率是不同的%因

此%只是单纯考虑准确率是不符合要求的%会使得小

概率事件被忽略$本实验使用
!

"

值&

()*+,-./+

值"

作为评判标准%其定义如下!

" #

$

01

$

01

% $

(1

% &

2

"

& #

$

01

$

01

% $

(3

% &

4

"

!

"

5

%"&

" % &

#

%$

01

%$

01

% $

(1

% $

(3

$ &

"6

"

上述公式中%

$

01

表示正样本被判断为正的个数%

$

(1

表示负样本被判断为正的个数%

$

(3

表示正样本被判

断为负的个数$公式&

2

"表示的是精准率%也就是被

准确预测的正样本与所有被预测为正样本的个数

之比$公式&

4

"表示的是召回率%也就是被准确预测

的正样本与所有样本中事实是正样本的个数之比$

公式 &

"6

"表示的是
!

"

值 %

!

"

值越大%模型表现效

果越好$

!7!

实验过程

首先%利用
189:;<

的
=>/,?8

包对金融领域新闻

网页上的文本数据进行爬取 %通过字符串匹配技

术%提取本文所需要的含有待消歧词的文本%并通

过人工标注的方法%判断待消歧词是否为实体#其

次%将标注好标签的文本进行句子切分%缩小且统

一句子长度#然后%将切分后的句子转化为词向量%

放入神经网络中进行学习%获得训练后的模型#最

后%将测试数据放入模型中获得
!

'

值%评判模型

优劣$通过对
@;/A%B+>

'

CDE0

和
DE3FD

&

+<:,<>+A

G,<H.,H+ /+?/+-+<9,9I;< JI9: I<K;/L,9IB+ +<9I9I+-

"

!

种

词向量技术和一般神经网络'卷积神经网络和长短

期记忆神经网络
!

种神经网络架构
!

M

值的比较%验

证本文所提方法的优越性$

!$N

实验结果与分析

!ON$"

实验结果

本实验中%

CDE0

模型为谷歌预训练好的中文

词向量%双向
P=0*

神经网络为两层%每层隐藏节点

为
&Q2

个%

A/;?;.9

为
R$M

%学习率为
S ! MR

)Q

$验证集

的准确率和损失值如图
!

所示&每
!#R

个训练样本

作为一个批次"$ 从图中可以看出%随着训练次数的

增加%准确率不断提高而损失值不断下降且最终都

趋于平稳$

!$N$# !

种词向量模型的比较

对
@;/A#B+>

'

CDE0

和
DE3FD !

种词向量模

型进行比较%以测试集的
!

M

值作为判定依据$ 词向

文万志% 等!一种基于深度学习的实体消歧技术

表
M

实验对象

0,T$ M DU?+/IL+<9 -.TV+>9

数据类型 正样本数 负样本数 总数

训练集
2 &!S Q 42! "S &"2

测试集
4"R &%R " Q!R

图
!

验证集的准确率和损失值

(IHO ! W>>./,>8 ,<A G;-- B,G.+ ;K B,GIA,9I;< -+9

"OR

RO4

RO2

RO&

ROQ

ROS

RON

RO!

RO%

RO"

准
确
率

损
失
值

准确率

损失值

" S 4 "! "& %" %S %4 !! !& N" NS N4

迭代次数

"OR

RO4

RO2

RO&

ROQ

ROS

RON

RO!

RO%

RO"

%&
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年

量是通过训练将语言中的每一个词映射成一个固

定长度的短向量#向量的每一个维度都有其特殊的

含义#因此可以表达更多信息#同时#词向量还可以

通过其空间距离来体现词与词之间的关系$对于

#$%&!'()

*"+,模型来说#其关键思想是根据词的上下

文语境来获得向量化表示#在本实验中#采取的是

一种具有负采样的通过中心词预测附近词!

-./01

2%34

"的方法$

56785

是对
956:

模型的改进#它通

过对训练数据中的词法结构%语法结构%语义信息

统一建模#以此提高通用语义表示能力$实验过程

中#

#$%&!'()

使用的是
;/<=>?

开源的词向量 #由

于
#$%&!'()

最小单位是词而非字#故对处理后的

文本使用
@/(?3

分词 #使得每个词对应到相应的

词向量 $

956:

和
56785

预训练模型分别来自

A>22/B2C3)(

和
B2A>D$B2

$

956:

模型和
56785

模型

的最小单位是字#故不需要进行分词处理$

E

种词向

量模型下得到的测试集
!

"

值如图
F

所示!每
E!G

个

训练样本作为一个批次"$从图中可以看出#

956:

和

56785

的结果最好#但
956:

模型曲线更加平稳$

EHFHE E

种神经网络模型的比较

对一般神经网络%卷积神经网络和长短期记

忆神经网络
E

种模型*I

#

"J,进行比较#以测试集的
!

"

值作为判定依据$作为一种运算训练模型#神经网

络由大量的被称作节点的神经元相互连接组成$ 卷

积神经网络作为一种前馈神经网络 #它可以通过

神经元来响应周围的神经单元#并且通常用于大型

的图像处理任务$不同于
677

模型#

K-:L

在其架

构中增加了一个被称为
)(MM

的结构#它的作用是判

断信息流是否有用$ 为了确保
E

种神经网络对于自

身取得的都是最优结果#本文使用
778

工具进行调

参$

E

种神经网络模型下得到的测试集
!

"

值如图

+

所示!每
E!N

个训练样本作为一个批次"$ 从图中

可以看出
K-:L

收敛更加平滑$

EHFHF

不同文本长度的比较

对不同文本长度进行比较#以测试集的
!

"

值作

为判定依据$虽然
K-:L

通过一种被称为门的结构

对神经元状态进行删除或者添加信息#序列长度超

过一定限度后#梯度还是会消失$然而#过短的序

列会使得神经网络模型对文本中有用的信息无法

充分获取#故在神经网络训练过程中文本的长度对

其最终效果有着一定的影响$ 本小节主要对
E

种长

度文本进行比较#其测试集比较结果如图
J

所示

!每
E!N

个训练样本作为一个批次"$由图可以看出#

在相同的训练周期内#长度影响并不显著$

EH+

讨论

通过上述实验结果与分析可知#使用
956:

模

型能够有效获取词之间的关系同时避免冗余信息

的导入$ 对于神经网络#

K-:L

的使用解决了长文本

信息保存问题$此外#对文本长度的合理切分#可以

获得足够多的信息同时训练速度得到提高$ 但在实

验过程中仍然存在一些问题$

图
J E

种文本长度下得到的
!

"

值

O/2H J !

"

'3M>(P $C <A%(( <(Q< M(B2<AP

"J

E!

JF

"HN

NHI

NHR

NHS

NHJ

NH+

NHF

准
确
率

" E + S I "" "E "+ "S "I !" !E

迭代次数

图
F E

种词向量模型下得到的
!

"

值

O/2H F !

"

'3M>(P $C <A%(( T$%& '()<$%P

#$%&!'()

56785

956:

"HN

NHI

NHR

NHS

NHJ

NH+

NHF

准
确
率

" E + S I "" "E "+ "S "I !" !E

迭代次数

图
+ E

种神经网络模型下得到的
!

"

值

O/2H + !

"

'3M>(P $C <A%(( B(>%3M B(<T$%.P

迭代次数

"HN

NHI

NHR

NHS

NHJ

NH+

NHF

准
确
率

77

U77

K-:L

" E + S I "" "E "+ "S "I !" !E

!R

& &
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在合适的参数条件下!随着训练模型迭代次数

的增加!不同的神经网络最终呈现的效果大体相

似" 然而!词向量的选择会对最终效果产生较大的

影响" 这说明文本研究的重点应该是如何为神经网

络获得更多的预备知识!以此来更好地理解文本

信息"

!

相关工作

随着自然语言处理领域不断的发展!实体消歧

无疑是其中最为基础的研究对象" 对于机器翻译系

统!实体消歧通过特定的实体可以有效地选择最优

翻译选项!优化翻译性能"对于知识图谱系统!精准

的实体消歧可以保证实体间关联的正确性"对于推

荐系统!通过对用户浏览信息文本进行分析并预测

其中的大量待消歧词!系统才可以更好地获取用户

兴趣"#$%

"实体消歧包含两种类型!分别是歧义性和多

样性"$%

" 歧义性是指多个实体具有一样的命名!也就

是一词多义#多样性是指一个实体具有多个命名!

包括缩写$重名$别名等"

目前!实体消歧方法主要包括
&

种类型"#'%

!分别

是实体显著性$上下文相似度$实体关联度$深度学

习算法和特殊标识资源" 基于实体显著性的命名实

体识别是指从待选实体列表中选出显著性最高的

作为结果" 其中!显著性的含义有两种%一种是字符

串相似度!另一种是流行度&或使用频率'" 基于上

下文相似度的命名实体消歧是指通过待选实体与

实体所在的上下文文本进行相似度比较!并选择最

好的结果" 对于相似度的算法有两种%一种是词袋

&

()*+,-+.,/01

!

234

'模型"#5%

!其中!使用词集合来表

示实体所在的文本!相似度由词交集的大小来表

示#另一种是向量空间模型!其权重主要以
67+897

&

:;/< -/;=>;?@A+B?C;/1; 0,@><;?: -/;=>;?@A

'值来

表示" 为了提高结果准确率!目前也有许多模型被

提出!如基于主题 "DE%

$分类 "D#%

$聚类 "DD+DF%

$概率语言模

型"D!+D&%

"不同于实体显著性和文本相似度的方法!实

体关联度可以根据文本语义特征进行消歧!如使用

协同消歧的方法"DG%与使用隐马尔可夫模型的方法"D$%

!

每次只能消歧一个实体"自从
DH#F

年
IBJ,K,C

等 "D'%

提出词向量以后!有关词向量软件工具被相继推出!

如
4,/0DC;@

$

LK,M;

$

2NO6

等"通过词向量和各种神

经网络&

PQ6I

$

RSS

$

OSS

'相结合构造出的模型对

实体消歧结果有显著提高"特殊标识资源则是通

过实体标识的语义来帮助进行实体消歧!这些标识

通常是在某些领域通用的"

对于最近这些年关于实体消歧技术的发展!实

体消歧依旧有许多问题需要解决"随着大数据相关

技术的不断完善!深度学习对实体消歧有着举足轻

重的作用!在特征提取$语义分析$模型优化等方面

有着提升的空间"

&

结论

本文提出一种有效的基于深度学习的实体消

歧技术" 这种技术首先通过对长文本进行切分缩小

为短文本 !以减少神经网络的规模 #其次 !使用

2NO6

模型作为词向量预训练模型!使得即使在较

少的训练数据的情况下也可以获得较高的
!

#

值#最

后!由于长文本的有用信息之间的距离较长!神经

网络一般很难完全捕获!本文采用了长短期记忆神

经网络技术!使用门结构来更好地保留信息"

本文的实验虽然在现实文本数据中验证了技

术的有效性!但是基于深度学习的实体消歧技术像

其他神经网络一样!对于与训练集属性差距较大的

待消歧词!模型的最终
!

#

值会有所下降"下一步的

工作将会着重研究如何更好地提取文本中的特征!

以此来提高
!

#

值"
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